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Resumen: El artículo aplica algoritmos genéticos como herramienta de inteligencia artificial que 

proporciona soluciones óptimas al problema del ruteo de vehículos en la cadena de distribución por parte de 

las empresas de transporte. El principal problema del sector alimentario es el transporte de productos 

perecederos con una baja esperanza de vida. La metodología utilizada para el presente trabajo fue una 

revisión sistemática de la literatura centrada en la aplicación de algoritmos genéticos en empresas de 

transporte. Para lograr este objetivo se realizó una búsqueda masiva en las bases de datos Scopus, Web of 

Science y Proquest. Para este documento se recopilaron un total de 60 artículos. Para el estudio de los 

artículos extraídos, se categorizaron en tres factores: costos totales en distribución, rentabilidad y tiempos 

de entrega. Para la sección de hallazgos se utilizó el software Vosviewer. El uso de este software permitió 

demostrar que los algoritmos genéticos tendrían una influencia positiva en cada uno de los factores 

mencionados. 

Palabras Clave: Algoritmo genético, problema de ruteo de vehículos, optimización, ruteo, alimento. 

 

Abstract: The article applies genetic algorithms as a tool of artificial intelligence that provides optimal 

solutions to the problem of vehicle routing in the distribution chain by transport companies. The main 

problem in the food sector is transporting perishable goods with low life expectancy. The methodology used 

for the present work was a systematic literature review focused on applying genetic algorithms in transport 

companies. To achieve this goal, a massive search was made in Scopus, Web of Science, and Proquest 

databases. A total of 60 articles were compiled for this document. For the study of the extracted articles, 

they were categorized into three factors: total costs in distribution, profitability, and delivery times. For the 

findings section, the use of Vosviewer software was used. The use of this software allowed us to demonstrate 

that genetic algorithms would have a positive influence on each of the factors mentioned. 
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INTRODUCCIÓN 

Este artículo se centra en analizar y aplicar el algoritmo en la gestión de la cadena de suministro. Asimismo, se ha 

convertido en un recurso indispensable para la optimización de las rutas de distribución al cliente final, como 

consecuencia de lo cual se ha destacado el aumento de la rentabilidad en las empresas de transporte, especialmente 

en el sector alimentario, en los últimos años. Según la Organización de las Naciones Unidas para la Alimentación 

y la Agricultura (FAO, 2021), destacan “Las soluciones para detener la pérdida y el desperdicio de alimentos 

incluyen: buenos datos para saber en qué parte de la cadena de valor se encuentran los principales puntos críticos 

de pérdida y desperdicio de alimentos; aplicar la innovación, por ejemplo , plataformas de comercio electrónico 

para comercialización o sistemas móviles de procesamiento de alimentos retráctiles; incentivos gubernamentales 

para fortalecer la acción del sector privado contra la pérdida y el desperdicio de alimentos y la colaboración en 

las cadenas de suministro; inversiones en capacitación, tecnología e innovación, incluso para los pequeños 

productores”. La distribución está directamente vinculada al sector del transporte, que asume un papel importante 

en el flujo de productos de la cadena de suministro de un distribuidor. Pero actividades como la distribución de 

alimentos perecederos suelen estar muy limitadas por la esperanza de vida de los productos y la posibilidad de 

que estos se vean afectados en el camino hacia el cliente final. Esto se debe a la distancia entre el distribuidor y el 

último cliente, lo que provoca altos costos de transporte y riesgo a la calidad de la mercancía distribuida, 

especialmente cuando se transportan productos perecederos (Haerani et al., 2017). Así es como la eficiencia de 

las redes de distribución en un sistema logístico determinará la velocidad de respuesta a los rápidos cambios en 

las demandas del mercado en esta era de globalización económica, suministro mundial y personalización masiva 

(Wang y Lu, 2009). El problema de las rutas de vehículos (VRP) debe abordarse para lograr esta eficiencia. Tasan 

y Gen (2012) describen la entrega de mercancías a clientes con demandas conocidas a través de rutas vehiculares 

que comienzan y terminan en el depósito con un costo mínimo. Para ello (Ting & Liao, 2013; Derbel et al., 2012) 

coinciden en que el objetivo de eficiencia debe centrarse en encontrar la ruta más corta y brindar un servicio 

eficiente de tal manera que se pueda satisfacer el requerimiento de cada cliente. Que sea puntual y dentro de la 

capacidad y tiempo de recorrido de los vehículos. El enfoque para obtener la mejor solución aproximada es 

fundamental para la eficiencia en la actividad logística, la conservación del medio ambiente y el ahorro energético 

(Okude & Taniguchi, 2014). 

OBJETIVOS 

Este documento pretende dar un mayor alcance de la aplicación de algoritmos genéticos en diferentes países y 

futuras investigaciones mediante la aplicación de este algoritmo en empresas de transporte. Para ello se formula 

la siguiente pregunta de investigación: ¿Cómo pueden contribuir los algoritmos genéticos a optimizar la 

distribución en las empresas de transporte? 

MÉTODOS 

La metodología en la presente investigación está orientada a una revisión sistemática de la literatura utilizando 

algoritmos genéticos y gestión de la cadena de suministro. El principal motivo por el que se está trabajando en 

esta metodología es por el problema de ruteo de vehículos que están atravesando diversas empresas de transporte 

en la distribución. Las empresas de transporte aún necesitan información detallada sobre la aplicación de este 

recurso y los resultados positivos que se pueden obtener aplicando esta tecnología, enfocada al sector alimentario. 

La siguiente figura describirá el proceso de la metodología aplicada. 

 

Figura 1. Secuencia de mapeo sistemático 

La primera etapa del proceso consistió en encontrar diversas fuentes de investigación relacionadas con la 

aplicación de algoritmos en las empresas de transporte, las cuales utilizaron tres criterios de búsqueda para obtener 

la mayor cantidad de información; Los criterios de búsqueda utilizados y que se aplicaron en las bases de datos 

se mencionarán detalladamente en la Tabla 1.  

En la segunda etapa del proceso se utilizaron determinadas bases de datos para la búsqueda de fuentes de 

investigación; entre los más destacados se encuentran: Scopus, Proquest y Web of Science. Asimismo, se logró 

extraer un total de 6690 resultados; sin embargo, al aplicar los criterios de inclusión: artículos en inglés y español, 

artículos relacionados con las empresas de transporte-sector alimentario, artículos publicados entre los años 2012-



2023, artículos donde se evidencie el uso de algoritmos genéticos, artículos que se repitan en los tres De las bases 

de datos utilizadas, luego de haber aplicado los criterios de inclusión y los criterios de exclusión detallados en la 

Tabla 2, se obtuvo un total de 60 artículos, los cuales están directamente relacionados con los tres factores que 

fueron segmentados de la siguiente manera para la presente investigación: Componentes de la cadena de 

suministro del sector alimentario, recursos tecnológicos y alineamientos en la distribución final. 

Tabla 1. Criterios de búsqueda 

N° Criterios de búsqueda 

1 
("algoritmo genético" Y "problema de enrutamiento de vehículos") O ("algoritmo genético" Y 

"optimización") O ("algoritmo genético" Y "enrutamiento") 

2 ("problema de enrutamiento de vehículos" Y "optimización" Y "enrutamiento") 

3 ("algoritmo genético" Y "problema de enrutamiento" Y “sector alimentario”) 

 

Tabla 2. Criterios de exclusión 

N° Criterios de exclusión 

1 Artículos que no muestran el uso de algoritmos genéticos para la optimización de rutas. 

2 Artículos que necesitan dar soluciones al problema del ruteo de vehículos. 

3 Artículos que no muestran el uso de algoritmos genéticos en empresas de transporte. 

 

Los siguientes párrafos detallarán la descripción de los factores que se tomaron en consideración para esta 

investigación.  

Componentes de la cadena de suministro del sector alimentario  

El factor considera la esperanza de vida de los productos perecederos en la logística de última milla y la gestión 

de la cadena de suministro; entre los principales elementos tenemos el control de inventarios, la rentabilidad y la 

gestión del tiempo de entrega. El control de inventarios se basa en registrar y diferenciar productos perecederos y 

no perecederos. Dado que los productos perecederos tienen una fecha de caducidad corta y los riesgos ambientales 

que conllevan, se gestionan como primeras entregas en distribución. La rentabilidad se ha convertido en un 

requisito en las empresas del sector alimentos porque el transporte de productos perecederos y la posibilidad de 

que sufran daños físicos y descomposición resulta en grandes pérdidas que asumen las empresas; por ello, optan 

por aplicar nuevas tecnologías para reducir pérdidas y optimizar recursos. Finalmente, las empresas de transporte 

utilizan ventanas horarias de distribución para gestionar los tiempos de entrega, que establece el cliente final. Por 

el contrario, es necesario evaluar si empresas de otros sectores manejan el mismo flujo de entrega. por ventanas 

de tiempo para brindar al usuario una excelente experiencia de compra. 

 

Recursos tecnológicos  

Se consideró el siguiente factor porque es fundamental comprender el uso de los recursos tecnológicos en la 

gestión de la cadena de suministro y cómo se desarrolla e influye el algoritmo genético en la optimización de 

rutas. A continuación, se explicarán las tres dimensiones consideradas: Inteligencia Artificial, Gestión Ambiental 

y Logística de Última Milla. El primer ítem está relacionado con la aplicación de algoritmos genéticos como 

principal herramienta para abordar el problema de ruteo de vehículos (VRP) que permita a las empresas optimizar 

su proceso de distribución. El segundo ítem involucra determinar las consecuencias positivas tras la 

implementación de las nuevas tecnologías en la distribución final, lo que conlleva a la reducción del parque de 

vehículos de cada organización para la distribución final, reducción de costos de mantenimiento y reducción del 

uso. de combustibles (gasolina, petróleo), en su conjunto, aportan beneficios al medio ambiente. Finalmente, la 

logística de última milla es el último paso en la distribución al cliente final porque al aplicar algoritmos genéticos 

y transportar productos perecederos se reduce considerablemente la tasa de devolución o reposición de 

mercancías, y se reduce el índice de reclamaciones. por parte de los usuarios (clientes finales) al no recibir sus 

productos en óptimas condiciones y reducir los tiempos de entrega (ventanas horarias). 

 



Alineaciones en la distribución final  

Este factor describe los alineamientos en la distribución final en la gestión de la cadena de suministro, que se 

divide en tres dimensiones: los recursos económicos empresariales, la aplicación final del algoritmo genético y la 

eficiencia en la actividad logística. El primer ítem es el principal mecanismo e inversión que las empresas de 

transporte deben considerar al momento de implementar nuevas tecnologías (algoritmos genéticos) en sus líneas 

y adquirir nuevos almacenes y equipamiento vehicular. Como segundo ítem tenemos la gestión de la 

implementación, los resultados positivos y la influencia a la hora de aplicar algoritmos genéticos para la 

distribución al cliente final. Como último ítem cabe destacar la eficiencia en la actividad logística, la cual es de 

vital importancia porque se puede reflejar en el resultado una reducción en la distancia total recorrida y un aumento 

de la rentabilidad, reducción de costos de distribución, inventario, y mantenimiento, reducción del tiempo de 

entrega de la distribución, reducción del número de vehículos utilizados. 

RECOMENDACIONES 

A continuación, se mostrará el listado de revistas de mayor alcance en la presente investigación. Según la búsqueda 

realizada en el SCImago Journal Rank (SJR), el International Journal of Production Economics obtuvo una 

puntuación de 3,03, ubicándose en el cuartil de mayor rango (Q1); el índice de Hirsch recibido por la revista arriba 

aborda la cantidad de 214 y el promedio de citaciones obtenidas en los últimos cuatro años fue de 13.176, lo que 

se interpreta como que la revista logró un alto promedio de citaciones por artículo publicado entre 2019 y 2022. 

Tabla 3. Revistas de mayor impacto incluidas en el artículo 

N° Journal SJR 
Best 

quartile 
H-index 

Cites / Doc. 

(4 years) 

1 International Journal of Production Economics 3.03 Q1 214 13.176 

2 Journal of Manufacturing Systems 2.74 Q1 92 14.036 

3 Journal of Manufacturing Systems 2.74 Q1 92 14.036 

4 Journal of Industrial Information Integration 2.72 Q1 42 17.41 

5 European Journal of Operational Research 2.37 Q1 288 7.481 

6 Journal of Cleaner Production 1.98 Q1 268 12.385 

7 Applied Soft Computing Journal 1.88 Q1 171 9.842 

8 Expert Systems with Applications 1.87 Q1 249 10.497 

9 Computers and Industrial Engineering 1.76 Q1 148 8.842 

10 Computers and Operations Research 1.72 Q1 170 5.893 

11 Alexandria Engineering Journal 0.93 Q1 81 7.531 

12 Sustainability 0.66 Q1 136 4.649 

Las figuras 2 y 3 muestran mayor énfasis y criterios de búsqueda para los 60 artículos considerados para esta 

investigación. 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Figura 2. Se utilizaron varias citas de autores con mayor presencia en las bases de datos. 



 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Figura 3. Artículos publicados para cada año 

 

Al aplicar el software Vosviewer como parte del análisis de la presente investigación, pudimos visualizar en 

detalle los principales ejes temáticos obtenidos de los 60 artículos recopilados. En primer lugar, el software 

utilizado fue la principal herramienta que nos permitió obtener mayor detalle sobre la relación entre los ejes 

temáticos y las palabras clave que se pueden visualizar en el esquema representado en la Figura 4. En segundo 

lugar, tenemos los algoritmos genéticos, la cadena de suministro y el vehículo. Problemas de encaminamiento 

entre los ejes temáticos más destacados. De acuerdo con el esquema mostrado, se concluye que los ejes temáticos 

mencionados se vinculan secuencialmente con el ruteo de los vehículos en la distribución. Finalmente, los 

principales ejes temáticos están relacionados con el costo de transporte, ventanas de tiempo, optimización, tiempo 

de ruta, control de inventarios, logística, gestión de la cadena de suministro, problema de ruteo de inventarios, 

ventas y ubicación. y optimización combinatoria. 

 

 

 

 



Figura 4. VosViewer para palabras clave 

 

A continuación, los hallazgos consolidados obtenidos de la revisión bibliográfica de los 60 artículos recopilados 

para la presente investigación se detallarán en la Tabla 4. Además, los resultados se han dividido según factor y 

dimensión donde se pueden visualizar las aportaciones de cada uno—autor para el estudio presente. 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



Tabla 4. Hallazgos obtenidos por cada autor 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Factor  Dimensión Autores Recomendaciones 

Componentes de 

la cadena de 

suministro del 

sector 

alimenticio 

Control de inventario 

(Ganji et al. 2020); (Haerani et al. 

2017); (Mahmud and Haque 2019); 

(Zhang et al. 2013); (Zhu et al. 2023) 

• Mantener el stock de seguridad. 

• Determinar selección en base al histórico de compra. 

•  Informes en tiempo real con el VRP. 

• La implementación de una política de inventario justo a tiempo, reducir 

los retrasos de tiempo en y dentro de cada etapa dentro de la cadena de 

suministro.  

Rentabilidad 

(Fitriana et al. 2019); (Akpinar 2021); 

(Mohammed et al. 2017); (Zhou et al. 

2018); (Zhang et al. 2013); (Ganji et al. 

2020); (Li et al. 2023); (Miranda-

Ackerman et al. 2019); (Tangour et al. 

2021) 

• Alineamiento del almacén, con prioridad en los artículos de alta 

rotación. 

• Velar por el stock de seguridad con historial de pedidos. 

• Definición de lay out óptimo para reducir tiempos. 

• Planificación de pedidos en base a la historia y preferencia de clientes. 

• Se desarrollará un modelo de ubicación-inventario conjunto capacitado 

de múltiples niveles, según el cual un solo producto se distribuye desde 

un fabricante a los minoristas a través de un conjunto de almacenes, 

cuyas ubicaciones serán determinadas por el modelo. 

 
 

Gestión de tiempos de 

entrega 

(Jalalian and Defersha 2019); (Zhou et 

al. 2018); (Mohammed et al. 2017); 

(Haerani et al. 2017); (Okude and 

Taniguchi 2014); (Mahmud and Haque 

2019) ;(Zhang et al. 2013); 

(Jeshvaghani et al. 2023); (Gomes et al. 

2021); (Pasha et al. 2020); (Pratiwi et 

al. 2018); (Qiu et al. 2023) 

• Reducción de la distancia total recorrida. 

• Planificación de entregas óptimas. 

• Optimización de rutas al aplicar algoritmos genéticos. 

• Contacto directo con transportistas y localización en tiempo real. 



 

Factor  Dimensión Autores Recomendaciones 

Recursos 

tecnológicos 

Inteligencia Artificial 

(Sharma and Tripathi 2022); (He 

2022); (Zhang et al. 2022); (Zhang et 

al. 2015) 
 

• Los sistemas basados en IoT brindan un marco inteligente para tomar 

decisiones efectivas y automatizar diversas tareas para facilitar la vida 

humana. 

• El concepto de plataforma de servicio integral se realiza a través de la 

tecnología RFID. 

• Se propone combinar las ciencias de la computación para estudiar el 

sistema modelo de optimización y combinar la gestión de la 

información y otras disciplinas para desarrollar y aplicar la 

investigación sobre la dinámica software de gestión de sistemas 

logísticos. 

 

Logística de última 

milla 

(Mohammed et al. 2017); (Liu et al. 

2013); (Tasan and Gen 2012); (Zhou et 

al. 2018); (Mahmud and Haque 2019) 

(Zhang 2023); (Zhang et al. 2013); 

(Cattaruzza et al. 2014); (Gomes et al. 

2021); (Nazif and Lee 2012); (Zulvia et 

al. 2020) 

• Con el desarrollo de la tecnología, la construcción de una nueva red de 

sensores inalámbricos y un sistema de transmisión de comunicación 

inteligente puede promover una mayor actualización y mejora de la 

industria. 

• Se considera reducir el tiempo de entrega de pedidos y mejorar la 

satisfacción del cliente a través de una programación óptima. 

• Una colaboración perfecta podría proporcionar una capacidad de 

respuesta más rápida al cliente, una mayor flexibilidad de las 

condiciones cambiantes del mercado, una mejora en el servicio, 

satisfacción del cliente, y la retención de los clientes. 

Gestión ambiental 

(Wang et al. 2016); (Ganji et al. 2020); 

(Okude and Taniguchi 2014); (Chen et 

al. 2023); (Abdulaal et al. 2016); 

(Gomes et al. 2021); (Govindan et al. 

2014); (Kumari et al. 2023); (Miranda-

Ackerman et al. 2017); (Miranda-

Ackerman et al. 2019); (Wang et al. 

2017); (Zhu et al. 2023); (Zulvia et al. 

2020) 

• Reducción de flota de vehículos. 

• Reducción de uso de materia prima(combustible). 

• Las empresas deben reducir los costos de distribución minimizando la 

contaminación generada durante la distribución. Para el problema 

actual de varios depósitos, se propone un modelo de programación de 

enteros mixtos en este papel para minimizar todos los costos incurridos 

en todo el proceso de transporte. 

• Los vehículos a gasolina serán reemplazados por vehículos eléctricos 

para ahorrar energía y reducir las emisiones de carbono. 



Factor  Dimensión Autores Recomendaciones 

Alineamientos en 

la 

distribución final 

Recursos económicos 

empresariales 

(Karakatic and Podgorelec 2015); 

(Rybickova et al. 2019); (Hou et al. 

2023); (Fahimnia et al. 2012); (Diabat 

and Deskoores 2016); (Gomes et al. 

2021); (Nazif and Lee 2012); (Rabbani 

et al. 2016); (Vidal et al. 2012); (Zhu et 

al. 2023) 

• Extiende el problema introduciendo la capacidad de los vehículos y la 

demanda de los clientes y agregando múltiples depósitos. 

• El problema continuo de ubicación y enrutamiento permite la ubicación 

de un número infinito de ubicaciones en una región determinada. 

• En el campo de aplicación de la distribución de productos frescos, es 

necesario utilizar vehículos capacitados para la distribución debido a 

sus demandas particulares de temperatura. 

• La asignación de recursos de la empresa implica la gestión de las 

asignaciones de almacenamiento en almacén, las rutas de transporte y 

los problemas de gestión de inventario. 

Aplicación final del 

Algoritmo Genético 

(Hiassat et al. 2017); (Utama et al. 

2020); (Azadeh et al. 2017); (Ibrahim 

et al. 2021); (Vidal et al. 2012); (Liu et 

al., 2013); (Tasan and Gen 2012); 

(Govindan et al. 2014); (Jalalian and 

Defersha 2019); (XueJing and Xu 

2019); (Derbel et al. 2012); (Kumari et 

al. 2023); (Jin et al. 2022); (Akpunar 

and Akpinar 2021); (Cardozo et 

al.2016); (Cattaruzza et al. 2014); (De 

Araujo et al. 2018); (Zheng 2015) 

• Los experimentos numéricos muestran que el algoritmo híbrido mejora, 

para todas instancias, las soluciones más conocidas obtenidas 

previamente por la heurística de búsqueda tabú. 

• Los resultados experimentales muestran que el algoritmo desarrollado 

puede ayudar a los tomadores de decisiones a obtener soluciones de alta 

calidad en comparación con los algoritmos clásicos. 

• Se propone un nuevo algoritmo metaheurístico híbrido que se compone 

de la gran vecindad adaptativa (ALNS) y los algoritmos de búsqueda 

de vecindario variable (VNS) para abordar el problema de enrutamiento 

de ubicación (LRP) con limitaciones de capacidad. 

Eficiencia en la 

actividad logística 

(Ting and Liao 2013); (Derbel et al. 

2012); (Okude and Taniguchi 2014); 

(Liu et al. 2013); (Li et al. 2015); 

(XueJing and Xu 2019); (Xin et al. 

2022); (Zhou et al. 2018); (Afra and 

Behnamian 2021); (Cui et al. 2023); 

(Diabat and Deskoores 2016); (Li et al. 

2023); (Lin et al. 2022); (Nazif and Lee 

2012); (Rybickova et al. 2019); (Wang 

et al. 2017); (Zheng 2015) 
 

• El enfoque de la operación de distribución del centro logístico es cómo 

usar el vehículo de manera efectiva y determinar su mapa de ruta de 

conducción más económico, para que los productos puedan entregarse 

a los clientes en el menor tiempo posible. 

• Se requiere un diseño de rutas para una flota de vehículos ubicada en 

los depósitos para transportar demandas del cliente a un subconjunto de 

los satélites. El segundo nivel se refiere al enrutamiento de una flota de 

vehículos desde los satélites para servir a todos los clientes. 

• Debido al aumento de la competencia en el mercado, la integración de 

las decisiones de producción y distribución en la cadena de suministro 

conduce a mejoras en la eficiencia. Por lo tanto, se han desarrollado 

modelos de rutas de producción para optimizar la producción y la 

distribución. 

 



DISCUSIÓN 

La pregunta de investigación propuesta puede responderse descubriendo las fuentes recopiladas en el presente 

estudio. Nuestro análisis de los resultados se basa en los tres factores mencionados anteriormente en el Capítulo 

3.  

Analizada la información de los componentes de la cadena de suministro del sector alimentos, se observa un 

déficit en la recolección de datos; de esta manera, es fundamental aplicar nuevas tecnologías como parte de la 

Industria 4.0 para tener un récord de entrada óptimo. y salida de alimentos perecederos. Por otro lado, las grandes 

empresas deben utilizar sus almacenes de tránsito como primera instancia para productos como lácteos, carnes 

frescas, frutas y verduras, postres y bollería, embutidos y alimentos de consumo con fecha de caducidad corta, 

entre otros. Asimismo, aplicar estas nuevas herramientas para optimizar el control de inventarios a través de la 

gestión de indicadores nos permite dar una mayor visualización de qué clientes finales solicitan más productos 

perecederos. Finalmente, realizar un mapeo final de los productos que mayores pérdidas económicas han obtenido 

para implementar la nueva gestión en los tiempos de entrega mediante ventanas horarias y aumentar la rentabilidad 

de las empresas del sector alimentario. 

Analizada la información sobre recursos tecnológicos, se demuestra que los algoritmos genéticos son una 

herramienta multifuncional porque implica recopilar una gran cantidad de datos para optimizar las rutas de 

distribución para el cliente final. Asimismo, la obtención de rutas óptimas supone un gran porcentaje de reducción 

en diferentes aspectos, como el parque de vehículos, el mantenimiento y los costes de combustible. Por otro lado, 

las empresas deben centrarse en implementar y realizar una inversión inteligente en su flota de vehículos para el 

correcto transporte de alimentos perecederos como furgonetas frigoríficas, garantizando que toda la mercancía 

transportada esté a temperatura ambiente y pueda llegar en óptimas condiciones al destino. destino. cliente final 

más allá de inconvenientes o fluctuaciones en el tiempo de viaje. De esta manera, reducirían el indicador de 

reposición de mercancías para alimentos que sufrieron daños físicos o por temperatura ambiente. Se trata de 

empresas de transporte de diferentes sectores, como salud, manufactura y transporte de personas, para que puedan 

implementar nuevas tecnologías, como algoritmos genéticos, en su distribución.  

Analizada la información sobre los alineamientos en la distribución final, el algoritmo genético contribuye a la 

eficiencia de los canales de distribución en la actividad logística de gestión de la cadena de suministro en la actual 

globalización económica y el surgimiento de la Industria 4.0 en los últimos años. Del mismo modo, los algoritmos 

ofrecen un mayor alcance global, como el seguimiento de los pedidos en tiempo real hacia el cliente final en la 

distribución. Del mismo modo, existe una brecha en la distancia entre el distribuidor y el cliente final; como 

propuesta de solución nos centraríamos en asociarnos con otras empresas que pertenecen al sector alimentario 

para compartir almacenes de distribución para tener más presencia en el mercado y reducir considerablemente la 

distancia recorrida entre el distribuidor y el cliente final. Finalmente, considerando las dificultades y obstáculos 

que puedan surgir en el camino, la contratación de personal altamente calificado para el uso y aplicación del 

algoritmo genético es vital para que la distribución se realice con éxito y que las empresas alcancen excelentes 

resultados. 

 

LIMITACIONES E INVESTIGACIONES FUTURAS 

Para la presente investigación se presentaron ciertas limitaciones al realizar esta revisión sistemática de la 

literatura. Acceder a todos los artículos académicos en texto completo fue imposible ya que no estaban 

actualizados en las bases de datos Scopus, Proquest y Web of Science. Las limitaciones que se pudieron observar 

en la base de datos fueron artículos académicos con texto incompleto; esto se debe a que ciertos artículos contienen 

datos confidenciales de empresas que no se pueden compartir o que requieren cierto registro y pago previo.  

Finalmente, para futuras investigaciones se recomienda incluir la aplicación de algoritmos genéticos para otros 

sectores que requieren largas rutas de entrega, logística de última milla y E-commerce, entre otros. Asimismo, 

unas recomendaciones para los pequeños y medianos empresarios que buscan nuevas tecnologías, como la 

aplicación del algoritmo genético en la distribución y aumento de la rentabilidad de su empresa, es la contratación 

de personal altamente calificado y con experiencia previa en el uso y aplicación del algoritmo genético. También 

hay ciertas cuestiones que deben investigarse y profundizarse en la aplicación de algoritmos genéticos, como la 

implementación de ventanas de tiempo, múltiples depósitos, vehículos capacitados, problemas de rutas dinámicas 

de vehículos que consideran variaciones en la demanda, problemas de rutas de vehículos dependientes del tiempo 

que involucran fluctuaciones en el tiempo de viaje bajo la influencia del tráfico vehicular, productos con vida útil 

variable, implementación de restricciones relacionadas con los costos de las emisiones de carbono e 

irregularidades en la ruta relacionadas con daños a alimentos perecederos. 

 

 



CONCLUSIÓN 

El objetivo de esta investigación es dar mayor visibilidad a los resultados obtenidos mediante la implementación 

de algoritmos genéticos en empresas de transporte del sector alimentario y cómo estos pueden conseguir grandes 

cambios tanto en la actividad logística como en la rentabilidad de la empresa. Para realizar la estructura de esta 

investigación se han determinado tres factores con sus dimensiones, que permitieron explorar los aportes 

obtenidos por los autores de los 60 artículos recopilados. Comparado con otros estudios sobre algoritmos 

genéticos, éste se centra en demostrar cuantitativamente los resultados obtenidos antes y después de su 

implementación. 
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